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Аннотация. В докладе представлен метод генерации доменных имен с ис-

пользованием модели GPT, изучены потенциальные источники ключевых слов, ко-

торые можно использовать при создании набора данных для обучения модели. 
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В связи с тем, что в Интернете насчитывается более 1,5 миллиарда веб-сай-

тов и зарегистрировано более 370 миллионов доменов [1], выбор уникального 

доменного имени для веб-ресурса может быть очень труден. Для того, чтобы по-

лучить идеальное и запоминающееся доменное имя, необходимо объединить два 

или три слова. Наряду с этим, следует учитывать некоторые советы, связанные 

с доменным именем: 

 необходимо сделать доменное имя простым; 

 лучше использовать короткое имя; 

 доменное имя должно быть уникальным, так как оно поможет создать 

себе бренд; 

 не стоит использовать какие-либо специальные символы, такие как цифры 

или дефисы. Допускается использовать ключевое слово, связанное веб-сайтом. 

Запомнить все эти советы сложно каждому. Поэтому задача автоматической 

генерации уникальных доменных имен так актуальна. Самым простым методом 

ля выполнения данной задачи будет использование метода генерации случайных 

слов. При генерации случайных слов из заранее собранного словаря можно полу-

чить уникальное доменное имя, но это имя не будет говорить пользователю о том, 

что из себя представляет веб-ресурс. Чтобы этого избежать, можно отсеивать не-

подходящие по тематике ресурса слова путем ввода ключевых фраз, описываю-

щих суть веб-сайта. Для реализации подобного лучше всего подходит использо-

вание нейронных сетей.  

При выборе модели искусственного интеллекта необходимо учитывать раз-

личные критерии. К примеру, такие как: способность генерировать связные и ин-

формативные тексты, предобученность модели, ее доступность и уровень потреб-

ления ресурсов. 

После анализа моделей искусственного интеллекта, таких как RNN, LSTM, 

GRU, GPT и BERT, была выбрана модель GPT. Данная модель специализируется 
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на генерации текста и может создавать связные и качественные тексты. Она хороша 

тем, что обладает обширными знаниями и лексическим разнообразием, так как 

была заранее обучена на огромном количестве текстов в сети Интернет. В связи 

с этим, для генерации доменных имен была выбрана модель GPT. 

Обучение модели GPT 

Обучение – это процесс предоставления больших объемов текстовых дан-

ных в модель на протяжении всего этапа обучения, чтобы помочь ей распознавать 

закономерности и связи между словами, фразами и предложениями в тексте. Мо-

дель использует алгоритмы глубокого обучения для распознавания закономерно-

стей и корреляций между словами во время обучения, чтобы понимать и созда-

вать язык, напоминающий человеческую речь. Обучение является важным шагом 

в разработке эффективных моделей обработки естественного языка, поскольку 

оно позволяет модели учиться на огромных объемах данных и повышать ее точ-

ность и эффективность при выполнении задач на основе НЛП, таких как языковой 

перевод, генерация текста и ответы на вопросы. 

Процесс обучения модели GPT 

Сбор данных. Первым шагом в обучении модели GPT является сбор боль-

шого количества текстовых данных. Эту информацию могут предоставить несколько 

источников, включая книги, журналы и веб-сайты. Чем больше и разнообразнее 

данные, тем лучше модель генерирует текст на естественном языке. 

Для выполнения задачи генерации доменных имен необходимо собрать  

большой объем данных в виде имен доменов и ключевых слов, описывающих их. 

В качестве этих ключевых слов можно использовать данные, записанные в мета-

тегах веб-страниц. 

 

Рисунок 1. – отображаемая поисковым сервисом информация о ресурсе 

Как видно, эти данные достаточно хорошо описывают суть веб-страниц, 

а также что доменные имена вполне соответствуют содержимой информации.  

Именно поэтому, для сбора данных для обучения модели, и были выбраны метатеги. 

Метатеги, или мета-теги, это элементы HTML, которые предназначены для 

предоставления дополнительной информации о веб-странице. Метатеги не видны 

пользователям на странице, но используются поисковыми системами, браузерами 

и другими средствами для определения и отображения информации о содержи-

мом страницы. 
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Для SEO-продвижения наибольшее значение имеют мета-теги title и de-

scription. Эти теги содержат информацию о сайте, с помощью которой поиско-

вый робот может правильно определить тематику веб-ресурса и корректно ран-

жировать, то есть сортировать его в выдаче. При заполнении мета-тегов использу-

ются ключевые слова и фразы, которые набирает в поисковой строке целевой 

пользователь.  

Тег Title. Мета-тег title представляет собой название или заголовок веб-

страницы. Его рекомендуется указывать на каждой странице сайта. В поисковой 

выдаче title представлен как крупная синяя ссылка и отображается как название 

вкладки браузера в момент открытия страницы. В случае отсутствия тега title,  

могут быть использованы URL-адрес страницы или заголовок h1. 

 

Рисунок 2. – данные из метатега Title 

Тег Description. Тег description служит для предоставления краткого описа-

ния содержания веб-страницы и является логическим дополнением к title. Поис-

ковые системы используют информацию из этого мета-тега для формирования 

сниппета – небольшого текстового блока, который дает представление о содер-

жании страницы в результатах поиска. Description должен содержать несколько 

коротких предложений с ключевыми словами и обычно ограничивается от 100 

до 200 символов. Как и title, мета-тег description должен быть уникальным для каж-

дой страницы сайта. 

 

Рисунок 3. – данные из метатега description 

Тег Keywords. Мета-тег keywords предназначен для указания списка ключе-

вых слов, связанных с конкретной страницей. В прошлом он играл важную роль 

в оптимизации для поисковых систем, но в настоящее время его значение снизи-

лось. Google, в частности, официально объявил в 2009 году, что не учитывает клю-

чевые слова из этого тега при ранжировании страниц. Как следствие, разработ-

чики уделяют больше внимания тегам Title и Description, заполняя тег keywords 

только по желанию. 

 

Рисунок 4. – данные из метатега keywords 
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В итоге, в качестве данных для обучения могут быть выбраны данные из тегов 

«decription» и «keywords», но ввиду того, что тег «keywords» потерял свою популяр-

ность и эффективность, разработчики почти полностью перестали им пользоваться. 

Из-за этого собрать достаточно данных из тега «keywords» будет затруднительно. 

Обучение моделей GPT на данных из метатегов обосновывается большим 

объемом и разнообразием информации, эти данные могут сохранять различные 

типы информации, что помогает моделям GPT изучать широкий спектр языковых 

структур и связей. Это позволит моделям обучаться в разных стилях текста и тема-

тике. Данные из метатегов могут включать в себя информацию из различных об-

ластей знаний, что позволяет моделировать прогресс своих контекстуальную адап-

тацию при генерации текстов. Метатеги могут рассчитывать контекстную разметку 

для данных, что помогает моделям лучше понимать связи и отношения между раз-

личными текстами. Это соглашение поддерживает возможности моделей по со-

зданию смысловой целостности текстов.  

Таким образом, выбор данных из метатегов для обучения моделей GPT обу-

словил стремление к расширению моделей знаний, продолжению ее способно-

стей к обобщению и контекстуализации, а также обеспечению разнообразной 

и информативной основы для обучения. 

Вручную процесс сбора данных для обучения будет очень трудоемким и вре-

мязатратным, поэтому необходимо написать парсер, который сможет собрать не-

обходимую информацию с большого количества веб-сайтов.  

 

Рисунок 5. – Пример собранных данных для обучения модели 

Очистка и предварительная обработка данных. После сбора данных их необ-

ходимо подготовить путем очистки и предварительной обработки. Для этого уда-

ляются посторонние данные, включая элементы HTML, знаки препинания и спе-

циальные символы, текст приводится к виду, удобному для работы моделью GPT. 

Кроме того, для упрощения данных они делятся на управляемые фрагменты, та-

кие как слова или подслова. 

 

Рисунок 6. – Пример обработанных данных 
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По окончанию процесса обучения модели GPT, с использованием ее внут-

ренних методов (таких как generate), можно протестировать ее работу сгенериро-

вав доменное имя, введя максимально полное и точное описание. Путем настройки 

параметров метода generate (length, temperature, truncate, include_prefix, batch_size) 

можно добиться более качественного результата. 

 

Рисунок 7. – Пример генерации доменного имени 

Вывод. В результате проведенной работы по генерации доменных имен с 

использованием нейронной сети стало ясно, что модель GPT может показывать 

хорошие результаты в генерации. Благодаря модели, могут быть получены уни-

кальные и оригинальные доменные имени. Качество результатов напрямую бу-

дет зависеть от количества и качества данных для обучения модели. Также, важ-

ным фактором будет являться контроль качества результата с целью дальнейшего 

улучшения путем возможной донастройки и дообучения модели. 
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